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Visualisation

Apprentissage d’embeddings de graphes
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Objectif

Problème

Veille difficile face à la quantité grandissante de publications

I Pubmed : 30 million publications

I PMC : 6 million publications

I DBLP : 5 million publications
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Objectif

Demandes

Besoins des chercheurs (Canceropole)

I J’écris un papier, quels papiers citer ?

I Je lance un projet, existe-t-il déjà un projet similaire ?

I Je lance un projet, quels chercheurs recruter ?
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Notre projet

Rendre la fouille de base de données de papiers plus facile
Nous créons deux outils :

I Visualisation de corpus en graphe

I Système de suggestions générique : suggestion de citations,
de papiers, de collaborateurs...
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Graphe
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Objectif

Travaux connexes

I Représentation de graphes [Ji et al., 2021]

I Représentation de graphes + texte
TADW [Yang et al., 2015]
paper2vec [Ganguly and Pudi, 2017]

I Recommandation de citations [Färber and Jatowt, 2020]

I Détection d’affirmation (claim) [Achakulvisut et al., 2019]
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Visualisation

Le site

https://gremie-demonstrator.atilf.fr

prototype !

https://gremie-demonstrator.atilf.fr
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Visualisation

Objectif

Faciliter l’exploration de publications
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Visualisation

Features

I Thèmes centraux

I Recherche par mot-clé, auteur

I Nœuds les plus similaires

I Exploration MeSH

I Lecture facilitée des articles : Mots-clé et parties importantes
du texte
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Visualisation

Sous le capot

I Point de départ : articles PDF

I Grobid : infos biblio depuis PDF [GRO, 2021]

I Détection des mots-clé : Mesh, TF-IDF, Rake
[Rose et al., 2010], méthodes plus avancées à venir
(embeddings etc)

I Gephi : visualisation
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Visualisation

Particularités de notre méthode

I Utilisation du texte complet

I Graphe hétérogène, metapath, embeddings de graphes avec
plusieurs types de nœuds + embeddings de texte

I Full stack, complètement automatique, depuis les PDF.
Utilisable facilement par une unité de recherche
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À venir

I Résumé automatique

I Meilleure détection des mots-clé

I Aider les citoyens à appréhender la science (projet Olki)
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Objectif

Calculer finement des similarités pour :

I Recommandation de citation, co-auteur, etc

I Catégoriser les articles , organiser une collection par thèmes,
attribuer des tags

Tâche pour le développement : prédire la conférence d’un article
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Corpora

documents abstract texte complet

Cancéropole 305 X X
ACM 11 050 X
ACL Anthology 10 566 X X
DBLP 529 498 X
PMC à trier X X
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Représentations de graphes

I Deepwalk [Perozzi et al., 2014]

I GraphSage [Hamilton et al., 2017]

I GCN [Kipf and Welling, 2017]
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Représentations de texte

Preprocessing : lemmatisation, suppression des mots vides

I TF-IDF

I Glove embeddings (moyenne des mots du texte)

I Doc2vec

I Bert, Scibert
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Représentation des auteurs

I Concaténation des titres de leurs articles

I Concaténation de leurs meilleurs mots-clé dans l’ordre
d’importance

Le résultat est traité comme un texte par Doc2vec
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Résultats

Tâche : prédiction de conférence
Corpus : ACM
Classes : 4 groupes de conférences
Texte disponible : Titre + abstract
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Résultats

Résultats préliminaires, en développement

Feature algo rappel précision F-mesure

scibert neurones .83 .83 .83
tfidf SVC .77 .77 .77
glove SVC .74 .74 .74

doc2vec SVC .75 76 .75
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Apprentissage d’embeddings de graphes

Embeddings de graphe

Résultats moyens pour le moment avec solution out of the box.
L’améliorer plus tard ?
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Conclusion

I Prototype fonctionnel de visualisation

I Résultats prometteurs pour l’apprentissage sur graphe
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